J UNiIsINOS - UNIVERSIDADE DO VALE DO RIO DOS SINOS - Centro 6

Curso:Informética Disciplina: Redes Neurais Horario: 33
Prof. Fernando Osério E-mail: osorio@exatas.isinos.br Data;:23/09/2003

Nome do Aluno:
Nro. de Matricula: -

Peso: 7.0

PROVA - GRAU A

1. Compare os métodos de aprendizado: Arvores de Decisdo (E4R&des Neurais
Artificiais (MLP). Considerar aos seguintes itens: [dodito]
- Forma de aprendizado;
- Forma de representacao de conhecimento;
- Capacidade de predicdo em problemas de classificacao;
- Capacidade de predigdo em problemas de aproximacaogies;
- Capacidade de predigdo em problemas temporais (dérdzedos e/ou sequéncias).
- Melhor capacidade para tratar atributos nominais ifgtiabs) ou numéricos (quantitativos)?

2. O que é generalizacdo? Como podemos avaliar a capacddadeneralizacdo de um
algoritmo de aprendizado supervisionado em uma tarefa ddficdasio de forma préatica?
Quais as medidas que devem ser consideradas nesta av@itgaoom breve descricdo as
medidas comuns, efetivas e derivadas)? [1.0 ponto]

3. Descreva 4 maneiras diferentes de codificar dadoemédsra temperatura de um paciente
para serem usados como entrada de um algoritmo de aprendeadaquinas: supondo
gue estes dados representam de algum modo uma variavel guangite pode assumir
valores numéricos entre 0 e 50 (graus centigrados). Déplmeerde valores e a sua
representacéo nas diferentes codificacdes sugeridas. [id] po

4. Descreva os parametros usualmente utilizados parawamnfium simulador de uma rede
neural (MLP — Multi-Layer Perceptron com Back-Propagatistgdos abaixo, explicando
para que serve cada um destes parametros, qual a sua imaoeténc influéncia no
aprendizado neural: [1.0 ponto]

- Taxa de aprendizado (learning rate);

- Momento (momentum);

- Decaimento dos pesos (weight decay);

- Aprendizado Sequencial ou por Lote (on-line / batchniegy;

- Critério de parada: validacdo cruzada ou minimizacatedite erro (stop criteria);
- Erro méximo de classificacdo (Score Threshold);

- Deslocamento da derivada (Sigmoid Prime Offset).

5. Escolha um modelo de rede neural que otimiza o aprendizedcedes MLP com Back-
propagation (Rprop, Quickprop, Cascade-Correlation, Redegénitas / Prunning, etc),
e descreva como funciona este modelo de rede e em qido sglaté melhor do que o
Algoritmo Back-propagation original (vantagens e desvans®ggh0 ponto]

6. Indique, baseado nos dados disponiveis indicados logo abeixeste tipo de problema
podera ou nao ser aprendidgoor uma rede neural de uma Unica camadabaseada em
Perceptrons, explicando clarameatporqué de sua resposta. [1.0 ponto]



* Base de dados de aprendizado sobre o problema:

Temperatura Pressao Classe
36 75 RUIM
36 80 BOM
37 85 RUIM
37 80 RUIM
37 75 BOM

7. Considere a seguinte rede neural indicada na figura dagsla: 4b&@ ponto]

w1 b W3 { W4
Bias N1 @ ‘7 Bias N2

W we | W1=PesoElxN]

W2 =Peso E2 x N1
Bias N3 W3 =Peso E1 x NZ
W4 = Peso E2 x N

W5 =Peso N1 x N
W6 = Peso N2 x N

PP+

Sabendo-se que 0s neurbnios desta rede sdo do tipo Percepde neural MLP, e que a
funcdo de transferéncia utilizada eadosos neurbnios da rede é a seguinte:

Sigmoide Assimétrica (padréo) #5(X) =1/ (1L + &™)  [Intervalo de saida: 0 & 1]

Dados os seguintes valores dos pesos sinaptibas €a rede (de acordo com a figura
acima):

w1 =5.0 W3 =-5.0 W5 = 10.0
w2 =0.0 w4 = 0.0 W6 =-10.0
Bias N1 =2.0 BiasN2 = 2.0 Bias N3 = 10.0

Calcule o valor obtido na saida da rede (N3), quastiofer ativada com os seguintes
valores de entrada:

E1=00 e E2=1.02> Saida N1: Saida N2: Saida N3:
E1=10 e E2=0.02> Saida N1: Saida N2: Saida N3:

Bom trabalho!
Atencaa

= Prova INDIVIDUAL e com CONSULTA AO MATERIAL PESSOAI(hdo é permitido emprestar
material ao colega).



